DETERMINACIO DELS DESEQUILIBRIS ECONOMICS ESPACIALS
MITJANGANT L’ANALIS! DE COMPONENTS

Les desigualtats espacials en la distribu-
cié de la riquesa s6n un fet conseqiiéncia del
mateix creixement econdmic.’ Els métodes
més usuals per a la realitzacié dels suara ano-
menats desequilibris es basen en: indicadors,
indexs, coeficients, mesures de concentracié
i mesures de dispersio, €s a dir, es fonamen-
ten en téenigues d’andlisi univariant. Adques-
tos estris permeten realitzar-ne estudis mit-
jangant variables que necessiten ser: poc
nombroses, precises, significatives, cont inues,
homogenies i quantitatives. Perd la mateixa
realitat socio-econdmica assenyala que ens
cal fer servir variables que siguen: nombro-
ses, superficials, vagues {la imprecisié ve afe-
gida a la naturalesa de les coses), no gaire sig-
ficatives, discontinues o continues, heteroge-
nies i quantitatives o qualitatives. El primer
problema que es planteja és: ;Com es pot
sistematitzar i resumir tota la massa d’infor-
macid necessdria per a descriure una estruc-
tura? Aquest és el problema que pretenc re-
soldre per mitjd de Fanalisi multivariant; pe-
10 abans explicaré breument els avantatges
de les técniques multivariants, enfront de les
unidimensionals.

{a dimensi6é es pot definir de dues for-
mes: primera, en sentit estricte, com a nocid
de mesura que va ligada a la unitat de mesu-
ra; segona, en sentit ampli, com a qualitat
geométrica; respecte d’aquesta, J. Tinber-
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gen® afirma: “En el mesurament d’un feno-
men, hi ha un aspecte molt important que es
pressuposa: la dimensié que posseeix, és a
dir quin nombre de variables sén necessdries
com a minim per a descrinre completament
aguest fenomen”. La dimensi6, a més de
qualitat geométrica, és el cardinal de les
coordenades independents en I"espati abstrac-
te que hi sén necessdries per a representar
P'objecte. Contririament, perd, quasi totes
les formulacions econdmiques es fonamen-
ten en espais métrics unidimensionals, que
abasten de forma implicita les hipdtesis d’ad-
ditivitat i divisibilitat perfecta de les varia-
bles; i continuitat de les funcions. Recoérrer
a una mesura unidimensional, en un princi-
pi simplifica forga els estudis; tot i aixi crea
dos problemes: primer, el de mesura; segon,
¢l d’agregacio.

En els darrers anys s'ha intentat Ia intro-
duccid de técnigues d’andlisi econdmica que
encloguen dades irreduibles 1 quantificables
a termes monetaris i al mateix temps s'ha fet
per quantificar fa informacié qualitativa. Els
esforgos exposats adés demanen técaigues
analitiques distintes de I'andlisi unidimensio-
nal puix que és massa restrictiva per al cileud
econbmic.

La impossibilitat d’analitzar, mitjancant
Panalisi univariant, aspectes socio-econdmics,
estructurals, etc. a més dels purament econd-
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mics, aix{ com la impossibilitat d’evitar mol-
tes errades de mesurament, agregacid i omis-
si6 de variables, m’han justificat en exposar
els avantatges que suposa Pandlisi multiva-
rant,

He assenyalat que una de les causes de la
divisié entre P'observacid i Paccid econdmica
era precisament la representacid unidimen-
sional  d’observacions multidimensionals;
dongcs b€, els métodes d’andlisi multivariant i
en especial Pandlisi de components principals,
possibilita Iz reduceié de forma racional de
la dimensié de Pespai en tal forma que Ja
comprensié de la realitat econdmica i social
es faga accessible a la ment humana. [ tal
com ha assenyalat J P. Benzecri:* “L’objec-
tiu de Pandlisi de dades estd inclos en el ma-
teix titol: es tracta de basarse en un con-
iunt de dades estadfstiques, efectuant 'ani-
lisi sense realitzar simplificacions de bell an-
tuvi. Les dades es prenen i tracten en estat
original sense idees preconcebudes fins a cert
punt i és la mateixa andlisi la que ressalta les
possibilitats de simplificacié™. Perd P'anilisi
multivariant no sols permet Fobservacié de
la realitat econdmica, siné que n’és un ins-
trument Util de cara a Taccid. A més, ha de
fer ressaltar que els estris utilitzats s’adapten
perfectament 2 I'heterogeneitat, discontinui-
tat, imprecisié i poca significabilitat de les
dades, caracteristiques de la informacié de
les ciéncies socials en general i de la cidncia
econdmica en particular.

En la present exposicid, utilitze Tandlisi
multivariant en dues facetes: la primera,
com a instrument d'observacid d’una realitat
econdmica concreta: les comarques del Pafs
Valencid, i per & determinar si hi ha desequi-
libris econdmics espacials; la segona, com a
instrument & agregacid d'unitats que aple-
guen la condicidé d’homogeneitat econdmica
espacial. Per a realitzar 'andlisi, tal i com he
manifestat abans, és necessdria la maxima in-
formacio possible, tant de variables econdmi-
ques com de variables socials, politiques, etc.
fis cert que els resultats obtinguts dependran
fonamentalment de la qualitat de la informa-
ci6; perd la metodologia utilitzada assegura
Pobjectiviiat del procés de cdleul.

Benzecri, )P “Lanalyse des données’™.
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Les técniques d’andlisi multivariant que
hi he utilitzat apleguen una doble condicié:
ser un imsirument adequat per al mesura-
ment dels desequilibris econdmics espacials
i fer-ne factible aplicacid mitjancant P'orde-
nador 1 altres mitjans actuabment imprescin-
dibles.

En Pandlisi de les variables i mitjangant
la de components, obtine una nova base de
referéncia de la informacié que aplega les
propietats seglients:

~Un petit nombre de les noves varia-
bles expliquen quasi tota la informa-
cié original.

—Les noves variables s6n indepen-
dents entre elles.

Amb les noves variables reprenc Uestudi
de les comarques, ia qual cosa comporta una
simplificacié molt considerable. Perd, a més,
dins d’aquest mateix apartat, obtinc un indi-
cador complex de la riquesa, que té Pavan-
tatge sobre el de Iz renda per cipita d'en-
cloure informacié sobre tots els aspectes
contemplats per mitja de les variables consi-
derades tot al Harg de Pexposici6.

MODEL EMPRAT: ANALISI DE COMPONENTS
PRINCIPALS.

Partim d’una matriu de dades, X, que en
el present cas tindrem en columnes les co-
marques i en files les variables per tal de do-
nar inajor agilitat als cdleuls; suposaré que les
variables hi s6n tipificades. E! problema
consisteix en la transformacié de les varia-
bles primitives en d’altres noves anomenades
components, que es caracteritzen perqué un
petit nombre d’aquestes wexplica fa major
part de la varianca de les originals, i, a2 més,
aquestes noves variables sén independents.

Partim de la segiient igualtat:

[X]=[A}{P]
on:
[X] ¢slamatriu de dades.
[A] ¢ésla matriu de ponderacions.
{P1 ésla matriu de components.

Podrem escriure:

L XUX) = (R]

1976.




on:
[R]
N

Perd, a més:

gs la matriu de correlacions.
és el nombre de comarques.

[AJIAT = [R]
[AT{A]= 2]
on: [A] és la matriu en Ia diagonal principal

de la qual hi son els valors propis de {R}ien
la resta dels Hocs n’hi ha zeros.

El problema ¢ha reduit a la pretensié
d’'un nombre determinat de values propies
distintes segons serd el criteri que s'elegisca:

Ter) Primer criteri: Seleccié d’un
nombre suficient de vilues pro-
pies que en suma n’expliquen un
determinat ©/o de la varianga, fi-
xat d’antuvi.

Segon criteri:  Retencié d’un
nombre de- vilues propies, pré-
viameni elegides.

Tercer eriteri: Deixar que l'in-

2on}

Jer}

vestigador resolga d’acord amb el

cas particular que estudia.

Per a poder fer servir les components
haurem d’establir una refacié prévia entre les
components i les variables originals, partim
de la seglient refacié:

[X]=

[AJ{P]
Si pre-multipliquem per [A]™ obtenim:
AT [X]=[P]
Els elements de la matriu [A], per exem-
ple jjs elevats al quadrat s6n Ja proporcio de

varianca de la variable 7 explicada per la com-
ponentj.

REPRESENTACIC DE LES COMARQUES | LES
VARIABLES SOBRE LES COMPONENTS PRIN-
CIPALS,

Una vegada obtingudes les components
principals, i amb el fi d’interpretar-les miltor,
podem referir-ne les variables a una nova ba-
se, formada per les components principals.

També podem estudiar les comarques
veient en quina quantia influeixen sobre

4
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_aquelles cadascuna de les components re-

tingudes.

Hem vist el coeficient ¢j; que n’és el de
correlacié entre la variable 1 la component
i+ si volem representar graficament la varia-
ble 7 sobre el pla format per les dues prime-
res components f i & tindrem:

fx

Aix{ mateix podem projectar les comar-
ques sobre components; si nelegim un parell
estarem sobre el pla.

Malgrat que les projeccions de les varia-
bles 1 de les comarques sobre les cornponents
no tenen el mateix significat, les podem re-
presentar simultdniament en la mateixa gra-
fica * amb el fi de facilitar la interpretacié
dels resultais.

RESULTATS CONCRETS.

La metodologia abans exposada s’aplicd
a un cas concret, el Pafs Valencid; partim de
les trenta-dues comarques que el composen®

i de trenta variables que vaig classificar de la
seglient forma:

Demogrifiques: Densitat de Poblacid 1 Grau
d’Urbanisme.

Fduegeid: FEnsenvament |, Engsenyament [ 1
Formacio.

Sector Primari: Mecanitzacid agricola i Me-
canitzacid horticola.

Sector secundari: Dotacid Industrial, potén-
cia installada i capacitat de locs de
treball a la inddstria.

Secror terciari: Dotacid de serveis i oferta tu-
ristica.

Sector public: Pressupost comarcal.

Transport § comunicacic: Nombre de ca-
mions, correspondéncia nascuda, cor-
respondéncia morta, linies teleféni-
ques i estacions telefoniques.

L. Judez: “Analyse des donnes™. LAM. Montpellier, 1977,
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Consum energétic: Consum d’energia eléc-
trica indusirial, consum d’energia eléc-
trica residencial, consum d’energia
eléctrica serveis.

Institucions | activitat financera: Bancs, Cai-
xes d’Estalvi, Imposicions Caixes Pos-
tals d’Estalvi, Reintegraments Caixes
Postals d’Estalvi, Girs imposats, Girg

Transmissions patrimonials: Instruments no-
tarials.

Economia general: Renda per cipita.

Oci: Espectacles.

Les vilues propies retingudes de la ma-
triu de correlacions entre variables sén les se-
gients:

pagats.
. Ne. del Valor Valor propi Proporcio
propi en ordre acumulada de
decreixent varianga
en 0/o
1 13,02 0,43
2 3,69 0,55
3 273 0,64
4 242 0,73 i

Hem retingut les quatre primeres compo-
nents que contenen el 73 /g de la varianga
total, puix que la resta expliquen individual-
ment menys del 4 /0.

Amb el fi d"interpretar el sentit socio-
economic de les components i determinar
Pordenacié socio-econdmica de les comar-
ques, he representat simultiniament les pro-
jeccions de les comarques i variables sobre
parelles de components: (1 i2), (1 13)1
(la. i 4a.); la primera parella explica 55,7 ®/o
de la varianga, mentre que la segona i fa ter-
cera parelia al voltant del 52 ©/o de 1a varian-
ca (veure grifics 1,21 3).

Si ens centrem en el Grafic no 1, en el
qual es representen les projeccions comarcals
sobre la primera i segona components, obser-
vem que les comarques s'agrupen en quatre
zones:

la. Deprimida.

2a. Horticola-artesanal.

3a. Industrial-altament poblada.
4a. Turistica.

El primer i el quart grups estan molt ben
delimitats. E! primer, composat per comar-
ques d’alta muntanya i deprimides; respecte
al quart grup, és composat per tres comar-
ques; una, netament polaritzada turistica-
ment: la Marina Baixa, amb un centre turis-
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tic de primer ordre, Benidorm, i les altres
dues: la Marina Alta i el Baix Maestrat, eco-
nomicament menys polaritzades perd amb
un predomini agricola-turistic.

El segon grup és integrat per les comar-
ques preponderantment agricoles que, a la
volta, posseeixen indistries artesanals; evi-
dentment, la seua agricultura és fruit-horti-
cola.

El tercer grup és format per comarques
econdmicament més heterogénies, perd que,
juntament amb el quart grup, en s6én coste-
res, salvat de IAlcoid, Iz Foia de Bunyol i
PAlK Vinalopo.

Quant a les projeccions comarcals sobre
{a primera i tercera components, veure el gri-
fic n° 2, es mantenen pricticament els grups
primer, segon i quart, mentre que el tercer
s’ha dividit en dos, Pun format per zones al-
tament mdustrials: El Baix Vinalopé, 'Al-
coid i Alt Vinalopd, i Paltre per les tres que
regenta la capitalitat provincial: Alacant,
Castelld i Valéncia.

Quant a les projeccions comarcals sobre
1a primera i quarta components, es comprova
(veure grafic no 3) I'existéncia de tres drees
ben definides: deprimida, turfstica i alta-
ment poblada, que coincideixen amb els
grups definits anteriorment, mentre que la
resta té un enquadrament més dificil.



D'un Heu examen conjunt dels grifics
ne 1, 2 i 3, hi comprovem lexisténcia de
grups que més 0 menys es manienen a la llar-
ga de les tres anilisis; perd la manca de per-
sisténcia per part d’algunes comarques pot
analitzar-se per mitja d’altres técniques d’ani-
lisi multivariant.

Les representacions de les projeccions
comarcals possibiliten altra andlisi, la con-
templacié dels desequilibris econdmico-so-
cials determinats per la distdneia euclidiana

entre comarques. Evidentment, els deseqgui-
libris obtinguts depenen de les components
elegides sobre les quals es realitzen les pro-
jeccions. Per a una millor visualitzacis, he
elegit el pla per a les representacions, sent
factible observar, mitjangant els grafics nos.
1,2 i 3, les distancies-disparitats inter-omar-
cals, al mateix temps es pot comprovar que
aquestes g'apinyen formant els grups que he
comentat abans.
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CLAU DE LES COMARQUES

Comarques

L’Alacant{

12 Plana Baixa
El Baix Vinalopé
L'Horta

L’ Alcois

La Marina Baixa
La Safor

Alt Vinalopd

La Vall &’ Albaida

La Plana Alta

La Ribera Alta

El Camp de Morvedre

La Costera

Vinalopd Mitja

Les Valls del Vinalopd
La Ribera Baixa

El Baix Maestrat
La Foia de Bunyol
La Plana d’Utiel
L’ Alcalatén

L2 Marina Alta
Fls Ports

El Camp de Tira
Alt Palincia

Baix Segura

El Comptat

La Vall de Cofrents
I’ Alt Maestrat

La Canal de Navarrés
Els Serrans

Alt Millars

Raco d’Ademis

Font: Elaboracid propia.

TAULA 1
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Comarcas

MATRIU DE DADES CENTRADES

TAULA?2

0,338

0,091

Variables
[ 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15 16 17 18 19 200 23 24 25 26 27 28 29 30
110641 1,290 2,131 1,109 1,419 1437 2,167 0440 0,103 0,523 0,062 0029 2,781 2,035 0,943 1,131 1,535 0,080 -1,020 0,995 0,889 1,983 3,454 1920 2449 0,923 0,407 0,637
210,183 1,129 0,004 1441 0,277 0,142 6,009 0,150 -0,6%91 0,576 0,781 1,345 0,344 0,288 0,573 0,070 0,312 -0,424 0,929 0,996 0,28 4,315 0,230 4,562 -0,383 0,492 0,106 0,362 0,161
30 0,564 1419 0,532 0445 0,285 0,684 (0,479 -1,110 -D,324 90,326 0,702 1,328 0,687 0,665 0,331 0,836 0,486 -G,100 -0,682 -1,322 .4 . 3,293 0,086 0,458 0,345 0,136 1477 0,221 0,158
41 5,269 1,136 1,346 0,556 9,333 0,250 1,991 0440 5,040 -0,848 £,733 -0,244 1,989 1415 0424 0,471 0,811 0973 -1,053 1,235 4,066 0039 1,399 1,502 0,723 1,311 0,283 1,109
510,016 0,930 0504 2,033 0,520 0,008 -0,531 0,440 -0,250 2,451 0,367 2,159 1,271 0,735 0,217 0,759 0,013 0,201 0,690 0,973 7 4,169 0,747 0,119 0,606 £408 1,053 -0,120 0,061
61 0,198 90,007 2,507 2,923 2361 31927 2548 2,160 0,631 0,348 0,525 0633 1673 3813 1,129 0,331 0,080 -0282 -0599 1061 okents 5392 2100 1072 2207 3622 0217 0.111 0079
710344 0,55 0,500 -0412 0,304 0,244 0,296 -0,140 0,397 0,073 -0,327 0,126 0,062 -0,105 0,530 0036 0479 -0019 -1,011 0,168 Ul £,225 0,239 0,326 0,532 0,075 0,036 5475 0,235
i 8§ 0,09t 1,120 1,671 0,412 0,277 {4,662 0,768 0,430 0,250 1,876 -0,266 1,757 0,968 0,619 0,245 0,999 0,687 1,884 -0,673 -1,329° 0,037 1,129 0,102 2,553 (0,276 0,232 0,276 0,145
9 {6,215 0,224 0,120 -3,733 -0,566 -0,641 0,281 -8,375 0,256 -0,073 H,864 0427 0026 0083 0,160 0,362 0,354 3,443 0,410 1,725...'__ ] 3,414 0,207 0,398 0,197 £$.372 0,118 4,025 0,358
107-0,051 1,123 0,898 1,009 0,845 0,335 1,951 0,285 -047Fp 0,551 0,221 0,325 0,863 0,826 0,274 1,419 0,895 0,669 -0476 -0,05%° : 0,480 1,083 1,581 1066 0,781 2244 {0,501 1,038
114 0,159 0,543 0,566 -6,307 0,127 -0,231 0,663 0,295 -0,397 -6,323 0,382 -0,014 0,187 0,273 0,758 0,384 0,687 -0,161 0,624 0,267 ' 0,359 0,375 -0,438 0415 -0,290 0,242 0,386 -0,356
12F 0,248 0,113 0,087 0,357 (464 0,123 0469 0295 0324 1,101 2,697 1,826 0,992 0782 -0,054 0,122 0,720 1,560 -0,797 0,093 :'-_.: '19 0,503 0472 0,349 0,189 0,114 0,662 -3,492 -0,698
13 }-0,194 -0,129 -0,229 -0,230 0,445 0024 0,100 0,005 -0,544 -0,698 0,118 -0,109 0,202 -0,641 0,630 0,593 1,427 1,054 0,813 0,278 4 32 L,177 0 0718 0,887 0,016 0,264 0,35% 0,080 -0,273
141-0.153 1,021 G002 0,180 0,033 0279 (428 0,440 -0.250 0,626 0036 0,349 0,270 -0,203 1,043 0,055 0,935 -0,748 -0,228 1,758 .. 0,180 9,176 0,692 -0,100 0,041 1,573 0,183 (0,083
151-0,.237 1,128 -G,216 0,069 -0,k16 0,384 0,559 6,005 0,i117 0,576 0,213 0476 (419 0,176 0,117 0,720 -1,035 0,748 0,069 -0,614- 0,347 0,382 0,337 0,711 0,035 (0,524 0,135 0,044
16] 0,191 0,572 0,128 0,522 0,595 0,241 0,115 1,890 0,397 0,348 -0460 -0,533 £,082 0,136 0,844 0,401 0,187 0,558 0,649 0,190 0,298 0939 0473 0447 0,091 1,327 £,433 0,035
17 10,405 0418 0,590 9,556 1,269 0,310 1,068 £,150 0,044 1,101 0,118 0,002 0,160 0,387 1,157 0,714 0479 0,596 1,354 -0,277 - 0,683 1,162 0,100 1,697 0,249 0,069 0,039 0,086
1810440 -1,270 -0,023 0,058 1,231 0432 0,095 -0,140 -0,397 -04,923 4,275 0,081 0,176 0,041 0,060 {0,848 2,666 -0,161 1,091 4,375 o -0,303 0,490 1,638 -0,762 -0,499 0,242 5,038 4,883
19§-0473 0,989 0,538 0,440 0,595 0,545 ©,392 -0575 0,324 -0,923 0,280 -0,872 -0,634 .0,543 0,089 0,463 1,468 2,026 2,583 -1,340 -0,180 0,522 0,607 0,506 0,355 0,565 0,136 0210
20§ 0469 -1,270 -1,097 0,694 0,772 5,703 (708 1,745 041t 0451 1,209 1,230 -1,043 0,825 4,353 0,008 -1,567 -0,748 -0,138 -0,244 -0,528 -1,282 -1,266 0,775 0,747 0,838 1,107 -0,4%4
£ 21 10,546 0,504 0,716 0,567 0,857 1,119 -0,310 1,310 0,264 0,301 0441 0,555 0,400 0,254 1,214 0,180 -0,328 0,143 0,401 1,279 0,342 0,685 0,018 0,815 1,403 0073 0401 G059
22 10,517 -1,276 0,250 -1,280 1,502 -1,568 -0,880 0,730 0,544 1,026 0,636 0,645 -0,653 0,584 03,595 2,025 3,544 0,748 1,445 -1,180 0,071 £076 0,050 0,131 -0,129 -1,315 0,574 0,513
23 10,295 0,658 0,148 0,216 0,023 {,038 0,002 -0,140 -0,250 0473 4,799 0,383 0416 0,018 1,100 1,374 0,370 0,693 9,357 0,342 0444 0466 -0,505 0,968 -1,045 G977 0,671 0,040
24 10,265 -1,270 0,517 0,938 0,116 0,579 0,810 -0,575 0,030 1,051 -0,379 -0,187 -0,197 -0,385 -5,652 -0,680. 0,320 0,554 0,720 1,573 : -3,185 0,260 0,083 0,605 0,797 D668 0,558 -0,483
25 10,116 0,536 -0,71¢ 6,323 -0,435 0,017 0437 -0,720 0,338 0,873 -3,545 0,789 -0,513 -0,183 -0,139 (0,540 0,587 0,323 0,352 0,008 ; -{),459 4,234 0,501 0439 0,328 0,184 0,293 0,233 0,320
26 1-0,330 0,117 0,106 0,727 0,528 0,728 0,943 -1619 0,030 1,026 0,782 1,138 0,224 -0,120 0,196 0,335 -1,208 0,748 0,311 2,182 -0,338.°0458 0,378 0,147 0842 0734 0441 0,513 0,224 0270
27 10,514 -1,270 -1,249 0,560 0,090 0,614 -0,180 -0,430 -0,250 -1,298 0,728 -1,558 -1,742 -1,320 -0,082 0,322 1,260 0,748 0,217 -0,854 -0,235 :'_1}0;8__36 0,489 -0459 0,035 0,539 -0,542 0742 0,771 -0.544°
28 16,494 -1,270 -1,256 0,047 -1071 -0,743 0,966 0,875 1,072 0,002 0,283 0,290 -1,228 -0,8%0 -1,179; -1,377 -1,293 -0,748 2409 0,039 0,011 9,241 3,263 0676 0.86%F 0,361 0,304 -1.270 0,345 0,446
29 |-¢.465 -1,270 -3,12F D622 0416 0,883 0,554 -1,155 0,117 -1,598 0,692 1,186 0,797 0,780 -0,467 0,301 0,794 0,120 D418 0212 -0,338._.5;_(3_,_3?7 ~.544 2,036 -1,196 -1,017 0,984 0,930 0,539 0,660
30 §-G,50F -1,270 -1,238 1,137 -1,633 0,672 0,734 -1,431 0,103 -1,673 0,45 -1,327 1,107 0,983 -1,650 -2,033 -1,118 -0,748 2,187 -0,255 -0,23% 1,172 4,590 -1,333 0,518 1,087 0821 -1,295 0.763 0,842
31 §-0,517 -31,270 -1,220 -1,894 3,037 -1,568 -1.441 2,751 1,426 -0,023 0,764 -1,517 -1419 -1,179 -3.445 -3,025 -1,567 5,748 -0,022 1,518 -0,181 L1668 0,705 -2,736 <1731 -1.441 1466 1317 4,790 0,989
32 {0,505 -1,270 -1,700 -1,576 -1,314 -1,368 -144% 0,005 -0,030 -1,823 0,754 -1,55%3 -1,110 0,980 -2,177 1,014 0,195 0,748 0,138 0,799 0.0 0240 -0,231 0,640 -1,294 1,309 1,803 0,765 0,833

Nota: les variables considerades son les descrites en la ponéncia i les comarques se descriven en la Taula 1.
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GHAFICA 2: Representacién simuitdnea de tas variablos v camatcas sobre tas componentes primers {1y by weeeera (f3h
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GRAFICA 3 Representacidn sinuitines 9¢ 27
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